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L'apprentissage par renforcement est un cadre théorique qui vise à apprendre à contrôler un 
système dans le temps pour optimiser un objectif numérique à long terme. Le système 
évolue avec le temps et ses modifications sont liées à la fois à des aléas et aux actions du 
contrôleur. L'objectif à long terme dépend des actions entreprises et de l'évolution du 
système au cours du temps. Le R.L. diffère des autres cadres d'apprentissage en ce que i) 
seul un retour d'informations partiel est fourni à l'apprenant et ii) les actions peuvent avoir 
des effets à long terme en modifiant l'état futur du système contrôlé. Nous montrons 
comment il peut être appliqué au contrôle du nombre de machine dans un cloud. 
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